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บทคัดยอ 
งานวิจัยน้ีมีวัตถุประสงคเพ่ือคัดเลือกปจจัยสําคัญที่มีอิทธิพลตออัตราการเกิดเหตุอาชญากรรม และสามารถ

อธิบายตัวแบบของสมการพยากรณของการเกิดเหตุอาชญากรรมดวยแบบจําลองโครงขายประสาทเทียม (Artificial 
Neural Network Model) ไดเปนอยางดี โดยเปรียบเทียบคาประสิทธิภาพความแมนยํากับวิธีการทางสถิติโดยใชการ
วิเคราะหถดถอยพหุคูณแบบขั้นตอน ชุดขอมูล Data Set ที่ใชในงานวิจัยน้ีเปนขอมูลจากการเผยแพรดานสังคมและ
เศรษฐศาสตร เมื่อป ค.ศ.1990  ขอมูลทางดานสถิติที่เก่ียวของกับการบังคับใชกฎหมายจากการสํารวจของ LEMAS เมื่อ
ป ค.ศ.1990  และจากรายงานขอมูลดานอาชญากรรมของ FBI UCR เมื่อป ค.ศ.1995  ผลการวิจัยพบวาปจจัยที่สามารถ
อธิบายการเกิดเหตุอาชญากรรมไดเปนอยางดีมีทั้งหมด 7 ปจจัย โดยใชหลักวิธีเชิงพันธุกรรม (Genetic Algorithm)  และ
การพยากรณดวยแบบจําลองโครงขายประสาทเทียมแบบแพรกระจายยอนกลับ (Backpropagation Algorithm) มี
ประสิทธิภาพความแมนยําสูงกวาวิธีการวิเคราะหทางสถิติ ซึ่งวัดคาสัมประสิทธการตัดสินใจ (R-Square) ไดเทากับ 
0.7708 และคาคลาดเคล่ือนเฉล่ียสัมบูรณนอยที่สุด (MAE) เทากับ 0.1008 

 

ABSTRACT 
The objective of this paper was to extract the important attributes through artificial neural network models 

for forecasting the rate of violent crimes. The data set was collected by communities within the United States. The 
data combines socio-economic data from the 1990 US Census, law enforcement data from the 1990 US LEMAS 
survey,  and crime data from the 1995 FBI UCR. The findings showed that, artificial neural network by 
backpropagation algorithm for forecasting   the rate of violent crimes more efficient than using statistics analysis 
method,  and found seven attributes that affect the rate of violent crimes by selected genetic algorithm method. These 
attributes can explain their outcome of violent crimes at 77.08% (R-Square=0.7708 ), and the MAE is 0.1008. 
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PMO2- 2 
บทนํา 

อาชญากรรมเปนปรากฏการณอยางหน่ึงของ
สังคมซึ่ งอาจพิจารณาได เปน  2 นัย  คือ  พิจารณา
ทางดานกฎหมายอยางหน่ึงและพิจารณาดานสังคม
อยางหน่ึง อาชญากรรมทางดานกฎหมาย คือการ
กระทําอันเปนการฝาฝน หรือขัดกับกฎหมายที่วางไว 
และผูกระทําน้ันจะตองไดรับโทษตามที่กําหนดไวใน
กฎหมาย อาชญากรรมทางดานสังคมถือเอาความ
ประพฤติเปนใหญ ซึ่งหมายถึงการประพฤติปฏิบัติหรือ
พฤติกรรมที่ช่ัวราย สรางความเดือนรอนใหแกผูอื่นให
ไดรับความทุกขทรมาน หรือไดรับความเจ็บปวดทั้ง
รางกายหรือจิตใจ การไมเคารพตอประโยชนหรือสิทธิ
ของบุคคลอื่น รวมท้ังการเบียดเบียนซึ่งกันและกันก็ถือ
เปนอาชญากรรมทางสังคมเชนกัน (พรชัย และคณะ, 
2543) 

งานวิจัยน้ีไดนําชุดขอมูล Data Set ดานสังคมและ
เศรษฐกิจเมื่อป  ค .ศ .1990 ขอมูลทางดานสถิติที่
เก่ียวของกับการบังคับใชกฎหมายจากการสํารวจของ 
สถาบัน Law Enforcement Management and 
Administrative Statistics (LEMAS) เมื่อป ค.ศ.1990  
และจากรายงานขอมูลดานอาชญากรรมของ FBI UCR 
เมื่อป ค.ศ.1995 โดยสํารวจและเก็บรวบรวมขอมูล
อาชญากรรมท่ีเกิดขึ้นในแตละชุมชนและเมืองของ
ประเทศสหรัฐอเมริการวมทั้งหมด 1994 ชุมชน มาใช
ในการวิเคราะหเพ่ือหาปจจัยที่สามารถอธิบายตัวแบบ
ของสมการพยากรณอัตราการเกิดเหตุอาชญากรรม 
โดยนําเทคนิควิเคราะหดวยแบบจําลองโครงขาย
ป ร ะ ส า ท เ ที ย ม แ บ บ แ พ ร ก ร ะ จ า ย ย อ น ก ลั บ 
(Backpropagation Algorithm) มาใชในการวิเคราะห
หาตัวแบบพยากรณเพ่ือคัดเลือกปจจัยที่มีอิทธิพลตอ
ก า ร เ กิ ด เ ห ตุ อ า ชญ า ก ร ร ม  แ ล ว เ ป รี ย บ เ ที ย บ
ประสิทธิภาพความแมนยําของผลลัพธที่ไดกับเทคนิค
ทางสถิติ 
 
 
 

วัตถุประสงคของการวิจัย 
1. เพ่ือวิเคราะหหาปจจัยที่สามารถอธิบายการเกิด

อาชญากรรมไดเปนอยางดีทั้งวิธีการทางสถิติและ
โครงขายประสาทเทียม 

2. เพ่ือสรางตัวแบบสําหรับใชในการพยากรณการ
เกิดอาชญากรรมดวยเทคนิคการวิเคราะหที่แตกตางกัน 

3. เพ่ือเปรียบเทียบประสิทธิภาพความแมนยําของ
ตัวแบบพยากรณตาง ๆ ที่ไดจากการวิเคราะหของแต
ละเทคนิค 
 

ทฤษฏีท่ีเก่ียวของ 
การวิเคราะหทางสถิติ (กุณฑลี, 2546) 
 1) ก า ร วิ เ ค ร า ะ ห ส ห สั ม พั น ธ  ( Correlation 
Analysis) คือตัวสถิติที่อธิบายถึงความแข็งแรงของ
ความสัมพันธระหวางตัวแปร 2 ตัว เชนการ
เปลี่ยนแปลงของตัวแปรตนหรือตัวแปรอิสระ (X) จะมี
ผลตอการเปล่ียนแปลงของตัวแปรตาม (Y) หรือไม คา
สหสัมพันธ Pearson (r) สามารถคํานวณไดดังสมการ 
ที่ 1 
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การทดสอบนัยสําคัญของความสัมพันธของตัวแปร 
ตั วสถิ ติที่ ใ ช ในการทดสอบนัยสํ าคัญของ

ความสัมพันธของความสัมพันธของตัวแปรตนและตัว
แปรตามคือ t-test โดยมีองศาอิสระเทากับ n-2  และ r 
มีความเก่ียวของกับสมการดังน้ี 
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 2) การวิเคราะหการถดถอยพหุคูณ (Multiple 
Regression Analysis) เปนการวิเคราะหหา
ความสัมพันธระหวางตัวแปรตนและตัวแปรตาม
เชนเดียวกับการวิเคราะหการถดถอยอยางงาย แตมีตัว
แปรตน (X)  มากกวา 1 ตัวขึ้นไป  
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Input Hidden Output 
Connection 

วิธีการวิเคราะห Multiple Regression Analysis มีดังนี้ 
Enter Method เปนการนําตัวแปรทั้งหมดทุกตัว

เขาในสมการ (Fit Model) แลวพิจารณาจากผลการ
วิเคราะหตอไป 

Forward Method  เปนการคัดเลือกตัวแปรอิสระ
เฉพาะที่มีความสัมพันธกับตัวแปรตามมากที่สุด เขามา
ในสมการกอนแลว Fit สมการ  

Backward Method เปนการคัดเลือกตัวแปร
ทั้งหมดเขามาในสมการแลวตัดตัวแปรที่มีความสําคัญ
ตอตัวแปร Y นอยที่สุดออกจากสมการ 

Stepwise Method  เปนการคัดเลือกตัวแปรอิสระ
ที่มีความสัมพันธตอ Y มากที่สุดเขามาในสมการ 
พิจารณาจาก Simple Correlation ระหวางตัวแปรอิสระ
กับ Y ที่สูงที่สุด ทําการ Fit Model แลวทําการคัดเลือก
ตัวแปรอิสระใหมเขามาในสมการอีก  
การวิเคราะหดวยโครงขายประสาทเทียม 

โครงขายประสาทเทียม (Artificial Neural 
Network) คือโมเดลทางคณิตศาสตรสําหรับ
ประมวลผลสารสน เทศด ว ยก าร คํ านวณแบบ 
Connectionist เพ่ือจําลองการทํางานของเครือขาย
ประสาทในสมองมนุษยดวยวัตถุประสงคที่จะสราง
เครื่องมือซึ่งมีความสามารถในการเรียนรูการจดจํา
รูปแบบ (Pattern Recognition) และการอุปมานความรู 
( Knowledge Deduction)  
การเรียนรูสําหรับ Neural Network (นิจรินทร, 2552) 

1. Supervised Learning  การเรียนแบบมีการสอน
เปนการเรียนแบบท่ีมีการตรวจคําตอบเพื่อใหวงจรขาย
ปรับตัว ชุดขอมูลที่ใชสอนวงจรขายจะมีคําตอบไวคอย
ตรวจดูวาวงจรขายใหคําตอบที่ถูกหรือไม ถาตอบไม
ถูกวงจรขายก็จะปรับตัวเองเพ่ือใหไดคําตอบที่ดีขึ้น 

2. Unsupervised Learning  การเรียนแบบไมมีการ
สอนเปนการเรียนแบบไมมีผูแนะนํา ไมมีการตรวจ
คําตอบวาถูกหรือผิด เปนการเรียนรูโดยมีเฉพาะคา 
Input เทาน้ันที่ใสเขาไปในระบบ โดยจะไมมีการ

เรียนรูจากคา Output เพ่ือนําไปใชปรับคาพารามิเตอร
ตาง ๆ ของระบบโครงขายประสาทเทียม  
Backpropagation Algorithm 

ขั้นตอนการเรียนรูแบบแพรกระจายยอนกลับเปน
อัลกอริทึมที่ใชในการเรียนรูของเครือขายใยประสาท
วิธีหน่ึงที่นิยมใชใน Multi-Layer Perceptron (MLP) 
เพ่ือปรับคานํ้าหนักในเสนเช่ือมตอระหวางโหนดให
เหมาะสม โดยการปรับคาน้ีจะขึ้นกับความแตกตาง
ของคา Output ที่คํานวณไดกับคา Output ที่ตองการ 
(Dayhoff, 1990)   

  ภาพท่ี 1 โครงสราง Backpropagation Neural  
 Network 

 
 
 
 

ก า ร ทํ า ง า น ข อ ง โ ค ร ง ข า ย ป ร ะ ส า ท แบบ
แพรกระจายยอนกลับ (Backpropagation Neural 
Network) เปนวิธีการฝกสอนโครงขายประสาทหลาย
ช้ันแบบสงผานไปขางหนา  (Multilayer Feed Forward 
Neural Network) ที่นิยมใชกันซึ่งประกอบดวยช้ัน
ขอมูลนําเขา (Input Layer) ช้ันซอน (Hidden Layer) 
และช้ันผลลัพธ (Output Layer) โดยมีลักษณะการ
สงผานขอมูลแบบสงผานไปขางหนาตามลําดับช้ัน 
และเรียนรูผานฟงกช่ันการเรียนรูจนไดเปนผลลัพธ
ออกมา จากน้ันจึงนําคาผลลัพธที่ไดมาเปรียบเทียบกับ
ผลลัพธที่ตองการเพ่ือหาคาความคลาดเคล่ือน (Error) 
โดยใชคาคลาดเคล่ือนกําลังสองท่ีนอยที่สุด (MSE) 
อัลกอริทึมปรับคานํ้าหนักมี 4 วิธี ดังน้ี 

1. Momentum (MOM)  เปนขั้นตอนของเริ่มตน
ใชคา   มากๆ และลดลงในระหวางการสอน ดังน้ัน
คานํ้าหนักจะถูกปรับโดยสมการท่ี 3 
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เมื่อ  k  คือดัชนีเวลา (Time Index) หรือจํานวนรอบ
ของการปรับปรุงคานํ้าหนัก 

2. Quick Propagation (QP)  เปนขั้นตอนวิธีการเรียนรู
แบบปรับคานํ้าหนักที่ใชเวลานอย แบบตองมีผูสอน 
แตกตางจาก Back Propagation ที่วิธีการหาคานํ้าหนัก ดัง
สมการท่ี 4 
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เมื่อ )(uf   แทน  คานํ้าหนักรอบปจจุบัน 

      )1( uf   แทน  คานํ้าหนักรอบกอนหนา 

3. Conjugate Gradient Descent (CGD)  เปนการ
รวมเทคนิคของการหาคานอยที่สุดกับขั้นตอนวิธีการ
เคล่ือนลงตามความชันเขาดวยกัน โดยเคลื่อนที่ไปใน
ทิศทางตรงกันขามกับคาความชัน ดังสมการที่ 5 

                     )0()0( gp                                (5) 

โดยการเคลื่อนลงน้ันจะมีลักษณะเปนเสนซิกแซก 
เพ่ือตองการใหเสนซิกแซกน้ันเรียบขึ้นจึงไดแทนที่
ขั้นตอนวิธีการเคล่ือนลงตามความชันดวยสมการท่ี 6 

        )()()()1( tpttgtp               (6) 

เมื่อคาสเกลาร )(t ถูกเลือก )1( tp  และ )(tp  
จับคูกันโดยใชการประมาณ Hessian Matrix จะไดวา                        

0)(.).1(  tpHtp T                          (7) 
ขั้นตอนวิธี น้ีสามารถหลีกเ ล่ียงการเ กิดการ

เคลื่อนที่แบบเสนซิกแซกสําหรับการคนหาทิศทางใน
รอบตอไป 

4. Levenberg-Marquardt (LM) เปนขั้นตอนวิธี
สําหรับการเรียนรูแบบปรับคานํ้าหนัก (Weight) ของ
โครงขายประสาทเทียม โดยการหาคาพารามิเตอรของ
สมการไมเชิงเสน เพ่ือลดผลรวมกําลังสองของคา
ผิดพลาดลง (Sum of Square Error) โดยการใชการ
เรียนรูแบบปรับคานํ้าหนักแบบ Linear Descent 
เพ่ือใหระบบลดคาผิดพลาดกําลังสองลงใหเหลือนอย
ที่สุด 

          IwJwJwH T  )()()(                       (8) 

เมื่อ   )(wH   แทน  Batch Hessian 

                )(wJ   แทน  Jacobian Matrices 

                  I        แทน  Identity Matrix 

                         แทน  คาคงที่ 
การคัดเลือกปจจัยท่ีมีอิทธิพลตอตัวแปรตาม  

การคัดเลือกปจจัยที่มีอิทธิพลตอตัวแปรตามซึ่งก็
คืออัตราการเกิดเหตุอาชญากรรมใชหลักการของ  
Generalized Regression Neural Network (GRNN)  ซึ่ง
มีหลักการทํางานคือ การคัดเลือกหรือหาชุดของคา
กลางที่เหมาะสม เพ่ือทําใหโครงขายใหคาผิดพลาด
ของการประมาณตํ่า  เทคนิคการหาค าที่ ดีที่ สุ ด 
(Optimization Techniques) ซึ่งในงานวิจัยไดเลือกใช
วิธีการคัดเลือกปจจัยที่อาศัยหลักการของ GRNN มี 4 
วิธี ดังน้ี 

1. Forward Stepwise  เปนวิธีการเลือกชุดขอมูล
ครั้งละ 1 ตัว โดยเลือกปจจัยที่มีความสัมพันธกับตัว
แปรตามมากท่ีสุดเขาสูโครงขาย จนกระทั่งไมมีปจจัย
ตัวใดท่ีมีความสัมพันธกับตัวแปรตาม 

2.  Backward  Stepwise  เปนวิธีการเลือกปจจัย
เขาสูโครงขาย โดยที่ขั้นแรกจะนําปจจัยทุกตัวที่คาดวา
จะมีความสัมพันธ กับตัวแปรตามเขาสู โครงขาย  
จากน้ันตัดปจจัยที่ไมมีความสัมพันธกับตัวแปรตาม
ออกจากสมการครั้งละตัว จนกระทั่งไมสามารถตัด
ปจจัยใดไดอีก 

3.  Exhaustive Search เปนวิธีการคนหา
คุณลักษณะที่ เปนไปไดของชุดขอมูลนําเขา  แลว
คัดเลือกชุดขอมูลที่มีคุณลักษณะดีที่สุด  

4. Genetic  Algorithm : GA  การแกปญหาโดย
วิธีเชิงพันธุกรรม  เพ่ือใหไดจุดที่เหมาะสมท่ีสุด เปน
เทคนิคการสุมคนปญหาที่สลับซับซอน  ซึ่งในปญหา
การหาคาสูงสุดหรือตํ่าสุดของฟงก ชันน้ัน  Search 
Space  อาจจะมีคาที่ไมตอเน่ืองและบอยครั้งที่มี
คาสูงสุดหรือตํ่าสุดหลายคา GA จะคนหาคาสูงสุดหรือ
ตํ่าสดุของฟงกชันโดยใชกลุมของคาเริ่มตนกลุมหน่ึงที่
สุมมาไดแลวปนหาคาสูงสุดหรือตํ่าสุดใน  Search 
Space พรอมกันทั้งกลุม  
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งานวิจัยท่ีเก่ียวของ 
Redmond and Baveja (2002) ไดทําการศึกษาและ

พัฒนาซอฟทแวรระบบ Crime Similarity System 
(CSS) มาชวยในการจัดเก็บขอมูลและแลกเปลี่ยน
ขอมูลดานเศรษฐศาสตร ดานอาชญากรรม และดาน
เก่ียวกับการบังคับคดีของเมืองตาง ๆ ซึ่งประกอบดวย
ขอมูลของแตละชุมชน ขอมูลที่จัดเก็บจะถูกนําไปใช
ในการวิจัยประกอบการกําหนดแผนแมบท  และ
สนับสนุนระบบงานดานฐานขอมูล 

นิจรินทร (2552)  ศึกษาแบบจําลองโครงขาย
ประสาทเทียมสําหรับการวิเคราะหคุณภาพบัณฑิต โดย
ใชโครงขายประสาทเทียมแบบแพรกระจายยอนกลับ 
พบวามีประสิทธิภาพดีกวาการวิเคราะหทางสถิติ  โดย
วัดประสิทธิภาพจากคาสัมประสิทธิ์การตัดสินใจ (R-
Square : R2) และคาคลาดเคล่ือนสัมบูรณเฉล่ีย (MAE) 
 

วิธีการดําเนินการวิจัย 
ขอมูลประชากรและกลุมตัวอยาง 

ขอมูลที่ใชในการวิจัยน้ีเปนขอมูลที่ไดจากการ
สํารวจจาก Community ซึ่งประกอบไปดวยชุมชน 
เมือง และรัฐ ตาง ๆ ในสหรัฐอเมริกา รวมจํานวน
ทั้งสิ้น 1994 Community และปจจัยตาง ๆ ที่มีอิทธิพล
ตอการเกิดเหตุอาชญากรรมรุนแรงรวมทั้งสิ้น 123 
ปจจัย โดยเปนปจจัยที่นํามาเปนตัวแปรอิสระจํานวน 
122 ปจจัย และเปนตัวแปรตามอีก 1 ปจจัย ขอมูลที่จะ
นําไปใชในการวิเคราะหไดนํามาผานกระบวนการของ 
Data Cleaning ซึ่งมี 2 วีธี รายละเอียดดังน้ี 

วิธีท่ี 1 ตรวจสอบขอมูลในแตละ Community ถา
หากพบวาแถวใดมีคา Missing Value จะตัด 
Community น้ันออกไปทั้งแถวจึงทําใหเหลือ 
Community เพียง 319 สวนจํานวนปจจัยยังคงเทาเดิม 

วิธีท่ี 2 ตรวจสอบขอมูลในแตละปจจัย ถาหาก
พบวาปจจัยใดมีคา Missing Value จะตัดปจจัยน้ัน
ออกไปทั้งคอลัมนจึงทําใหเหลือปจจัยเพียง 101 ปจจัย 
โดยเปนปจจัยที่ใชเปนตัวแปรอิสระ 100 ปจจัย และตัว

แปรตามอีก 1 ปจจัย สวน Community มีจํานวนเทา
เดิม 
ขั้นตอนการวิเคราะหขอมูล 

ขั้นตอนท่ี 1 คั ด เ ลื อ ก ก ลุ ม ป จ จั ย ที่ มี ค า
สหสัมพันธตอการเกิดอาชญากรรมสูง แลวทําการ
ทดสอบนัยสําคัญทางสถิติดวย T-Test เพ่ือหาทิศทาง
ของความสัมพันธ 

ขั้นตอนท่ี 2 คั ด เ ลื อ ก ก ลุ ม ป จ จั ย ที่ มี ค า
สหสัมพันธสูงมาแบงชุดขอมูลสําหรับการวิเคราะห
ออกเปน 2 ชุด โดยชุดที่ 1 ประกอบดวยขอมูล 
Train:Validation:Test เปน 80 % : 5% : 15%  และชุดที่ 
2 เปน 90% : 5% : 5%   

ขั้นตอนท่ี 3 คัดเลือกปจจัยที่อธิบายการเกิดเหตุ
อาชญากรรมดวยวิธีทางสถิติโดยวิธีการวิเคราะห
ถดถอยพหุคูณแบบขั้นตอน (Stepwise Multiple 
Regression Analysis) และโครงขายประสาทเทียมแบบ
แพรกระจายยอนกลับ (Backpropagation Algorithm)  

ขั้นตอนท่ี 4 สรางตัวแบบที่จะใช เปนสมการ
พยากรณดวยขอมูลเริ่มตน 

ขั้นตอนท่ี 5 ทําการพยากรณโดยใชวิธีตาง ๆ 
เพ่ือพยากรณคาจากขอมูลทดสอบ 
การวัดประสิทธิภาพความแมนยําของการพยากรณ 

1. คาสัมบูรณของคาคลาดเคล่ือนเฉล่ีย  (Mean 
Absolute Error : MAE)  ของชุดขอมูลทดสอบ 

      
n

e
MAE

n

i
i

 1                    (9) 

เมื่อ ei  แทน  ผลตางระหวางคาขอมูลจริงและคา
พยากรณ 

n  แทน  ขอมูลในการพยากรณ  
2. ความแมนยํ าของการพยากรณ วัดจากคา

สัมประสิทธิ์การตัดสินใจ (R-Square : R2)   
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ผลการทดลอง   
การคัดเลือกปจจัยโดยโครงขายประสาทเทียม 

ผลการคัดเลือกปจจัยที่ เหมาะสมท่ีสามารถ
อธิบายการ เ กิด เหตุอาชญากรรมได เปนอย าง ดี 
ปรากฏผลการทดลองดังตารางที่ 1 
 
ตารางที่ 1  ผลการคัดเลือกปจจัยที่มีผลตออัตราการเกิด 
                  เหตุอาชญากรรมดวยหลักการของ GRNN 

 

ผลการคัดเลือกปจจัย 
วิธีการ
คัดเลือก 

คาความ
เหมาะสม 
(Fitness) 

ชุดท่ี 1  PctPopUnderPov, PctKids2Par, 

PctHousNoPhone 

Forward 

Stepwise 
45.9190 

ชุดท่ี 2  PctPopUnderPov, FemalePctDiv, 

TotalPctDiv, PctKids2Par, 

PctYoungKids2Par, PctTeen2Par, 

PctHousNoPhone  

Backward 

Stepwise 
61.9512 

ชุดท่ี 3  medIncome, medFamInc, 

perCapInc, PctUnemployed, 

PctYoungKids2Par, PctPersOwnOccup, 

RacialMatchCommPol 

Genetic 

Algorithm 
61.9915 

 
จากตารางที่ 1 พบวา ปจจัยชุดที่ 3 ใหคาความ

เหมาะสมมากท่ีสุดเทากับ 61.9915 ดวยวิธี Genetic 
Algorithm เมื่อกําหนดความนาจะเปนของการขามสาย
พันธุ (Crossover rate)ที่  80%  จํานวนปจจัยที่ถูก
คัดเลือกทั้งหมด 7 ปจจัย ไดแก ปจจัยครอบครัว (ไมมี
เ ง่ื อ น ไ ขท า ง ส า ย เ ลื อ ด )  ที่ มี ฐ า น ะป านกล า ง 
(medIncome)  ปจจัยจํานวนครอบครัว (มีเง่ือนไข
สายเลือดเดียวกัน) ที่มีฐานะปานกลาง (medFamInc)  
ปจจัยจํานวนรายไดตอเมือง (perCapInc)  ปจจัยจํานวน
เปอรเซ็นตของประชากรที่ใชแรงงานและวางงานซึ่งมี
อายุต้ังแต 16 ป ขึ้นไป (PctUnemployed)  ปจจัย
จํานวนเปอรเซ็นตของเด็กที่มีอายุ 4 ป และอยูภายใต

การดูแลของ 2 ครอบครัว (PctYoungKids2Par)  ปจจัย
เปอรเซ็นตของประชากรที่พักอาศัยอยูบานของตนเอง 
(PctPersOwnOccup) และปจจัยที่แสดงถึงสัดสวน
ความสัมพันธระหวางจํานวนเจาหนาที่ตํารวจที่ปฏิบัติ
หนาที่ตอขนาดชุมชนแตละแหง  (RacialMatchCommPol) 
การวัดประสิทธิภาพความแมนยําของการพยากรณ 

ป จ จั ย ที่ คั ด เ ลื อ ก ไ ด ทั้ ง  3  ชุ ด  จ ะ นํ า เ ข า สู
กระบวนการพยากรณอัตราการเกิดเหตุอาชญากรรม
โดยใชโครงขายประสาทเทียมแบบแพรกระจาย
ยอนกลับ (Backpropagation Algorithm) เพ่ือเลือก
จํ านวนช้ันซอนและจํ านวนโหนดในช้ันซอนที่
เหมาะสมกับชุดขอมูล แลวสรางแบบจําลองของทั้ง 3 
ชุดปจจัย โดยวัดจากคาความเหมาะสม (Fitness) ผล
ก า รทดลอ งห า จํ า น วนโหนดใน ช้ันซ อนและ
แบบจําลองของชุดปจจัยที่เหมาะสมสําหรับการเรียนรู
ปรับคานํ้าหนักระหวางหนวยประมวลผลทั้ง 4 วิธี ผล
การทดลองดังตารางที่ 2 

  

ตารางที่ 2  แบบจําลองของชุดปจจัยซึ่งวัดจากคาความ 
                  เหมาะสม (Fitness) 

 
ปจจัย Hidden  Input Node Output แบบจําลอง Fitness 
ชุดท่ี 1 1 3 4 1 [3-4-1] 4.4183 
ชุดท่ี 2 1 7 13 1 [7-13-1] 5.8105 
ชุดท่ี 3 1 7 18 1 [7-18-1] 5.4901 

 
จากตารางที่ 2 เปนการหาแบบจําลองที่ใหคา

ความเหมาะสมมากท่ีสุดของแตละชุดปจจัย  โดย
คัดเลือกจํานวนช้ันซอน และจํานวนโหนดในช้ันซอน 
พบวาปจจัยชุดที่ 1 มีแบบจําลองโครงขายเปน [3-4-1] 
ปจจัยชุดที่ 2 มีแบบจําลองโครงขายเปน [7-13-1] และ
ปจจัยชุดที่ 3 มีแบบจําลองโครงขายเปน [7-18-1] 
จากน้ันนําแบบจําลองทั้งหมดไปทําการทดลองปรับคา
นํ้าหนักระหวางหนวยประมวลผลดวยอัลกอริทึมทั้ง 4 
วิธี ไดแก Quick Propagation, Conjugate Gradient 
Descent, Levenberg-Marquardt และ Momentum โดย
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แบงสัดสวนชุดขอมูล Train:Validation:Test เปน 2 
แบบ ไดแก 80:5:15 และ 90:5:5 ไดผลการคัดเลือกดังน้ี 

 
ตารางท่ี 3  แสดงผลการคัดเลือกแบบจําลองที่มีคา 
                    สัมประสิทธิ์การตัดสินใจมากที่สุด 

 
 
 
 
 
 
 
 

แบบจําลอง R-Square MAE 
[3-4-1] 0.6397 0.1344 

[7-13-1] 0.6783 0.1279 
[7-18-1] 0.7708 0.1008 

 

จากตารางที่ 3  ผลการพยากรณจากชุดขอมูล
ปจจัยชุดที่ 3  พบวาแบบจําลองโครงขาย [7-18-1] ซึ่ง
ใชการปรับคานํ้าหนักดวยวิธี Quick Propagation (QP) 
แ ล ะ แ บ ง สั ด ส ว น เ ป อ ร เ ซ็ น ต ข อ ง ข อ มู ล 
Train:Validation:Test  เปน 80:5:15 สามารถวัดคา
สัมบูรณของคาคลาดเคล่ือนเฉล่ียนอยที่สุดเทากับ 
0.1008 และคาสัมประสิทธิ์การตัดสินใจ (R-Square) 
มากที่สุดเทากับ 0.7708  

ประสิทธิภาพความแมนยําระหวางการวิเคราะห
ดวยโครงขายประสาทเทียมและวิธีการทางสถิติ แสดง
การเปรียบเทียบดังปรากฏในตารางที่ 4 
 
ตารางที่ 4  เปรียบเทียบประสิทธิภาพผลของการ 

  คัดเลือกปจจัยดวย GRNN และวิธีทางสถิติ 
 

วิธีการพยากรณ R-Square MAE 

Stepwise Multiple Regression 
Analysis  

0.6520 
0.101

0 
Artificial Neural Network (Back 
Propagation Algorithm) 

0.7708 
0.100

8 

 

ประสิทธิภาพความแมนยําจากวิธีการทางสถิติ
และโครงขายประสาทเทียม สามารถพล็อตเปนกราฟ
เปรียบเทียบแสดงดังปรากฏในภาพที่ 2 
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ภาพท่ี 2  กราฟแสดงการเปรียบเทียบประสิทธิภาพ 
ของการพยากรณอัตราการเกิดเหตุ 
อาชญากรรม 

 
จากตารางที่ 4 และภาพที่ 2 เปนผลการทดลอง

จากการนําขอมูลที่ผานการคัดเลือกเบื้องตนดวยวิธีที่ 1 
มาทําการวิเคราะห พบวาผลการพยากรณชุดขอมูล
ทดสอบดวยแบบจําลองโครงขายประสาทเทียมแบบ
แพรกระจายยอนกลับใหคาสัมประสิทธิ์การตัดสินใจ 
(R-Square) เทากับ 0.7708 และคาคลาดเคล่ือนสัมบูรณ
เฉลี่ย เทากับ  0.1008 สวนวิธีการวิเคราะหถดถอย
พหุคูณแบบขั้นตอน ใหคาสัมประสิทธิ์การตัดสินใจ 
(R-Square) เทากับ 0.6520 และคาคลาดเคล่ือนสัมบูรณ
เฉล่ีย (MAE) เทากับ 0.1010  

ปจจัยที่ถูกคัดเลือกโดยใชหลักการของ GRNN มี
ทั้งหมด 7 ปจจัย สวนการคัดเลือกโดยใชหลักสถิติมี
ทั้งหมด 9 ปจจัย และเปรียบเทียบความสัมพันธของแต
ละปจจัยรวมทั้งประสิทธิภาพของการพยากรณดัง
ปรากฏในตารางที่ 5 
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ตารางที่ 5  เปรียบเทียบปจจัยที่ถูกคัดเลือกโดย GA  

  และวิธีการวิเคราะหถดถอยพหุคูณแบบ 
  ขั้นตอน 

 

 
วิธีท่ีใชในการพยากรณ 

Genetic Algorithm 
Stepwise Multiple 

Regression Analysis 

ปจ
จัย
ที่ถู

กค
ัดเลื

อก
 

1. medIncome 1. PctKids2Par 
2. medFamInc 2. HousVacant   
3. perCapInc 3. PctPersDenseHous   
4. PctUnemployed 4. medIncome 
5. PctYoungKids2Par 5. racePctBlack 
6. PctPersOwnOccup 6. MalePctDivorce 
7. RacialMatchCommPol 7. PctIlleg 
 8. PctVacantBoarded 
 9. NumUnderPov 

RSquare 0.7708 0.6520 
MAE 0.1008 0.1010 

 
จากตารางที่ 5 พบวาประสิทธิภาพความแมนยํา

ของการพยากรณดวยวิธีโครงขายประสาทเทียมแบบ
แพรกระจายยอนกลับมีประสิทธิภาพในการพยากรณ
อัตราการเกิดเกิดอาชญากรรมไดถึง 77.08 %  
 

สรุปผลการวิจัย 
งานวิจัย น้ีไดศึกษาและคัดเลือกปจจัยที่มีผล

อิทธิพลตอการเกิดอาชญากรรม ดวยหลักการของ 
GRNN ซึ่งมีทั้งหมด 7 ปจจัย  และคัดเลือกจํานวนช้ัน
ซอนที่เหมาะสมได 1 ช้ันซอน 18 โหนดในช้ันซอน 
ดวยอัลกอริทึม Quick Propagation ปรับคานํ้าหนัก
ระหวางประมวลผล ตัวแบบจําลอง คือ [7-18-1] และ
สามารถสรุปได 2 ประเด็นดังน้ี      

1. การเปรียบเทียบความสามารถในการพยากรณ
การเกิดอาชญากรรมดวยโครงขายประสาทเทียม  และ
วิธีการวิเคราะหถดถอยพหุคูณ พบวา การพยากรณดวย
โครงขายประสาทเทียมมีความสามารถในการพยากรณ
การเกิดเหตุอาชญากรรมไดประมาณ 77.08% มีคา
คลาดเคล่ือนสัมบูรณเฉลี่ยเทากับ 0.1008 ซึ่งถือวามี

ประสิทธิภาพในการอธิบายการเกิดอาชญากรรมไดสูง
กวาวิธีทางดานสถิติ เน่ืองจากวิธีการวิเคราะหถดถอย
พหุคูณมีขอกําหนดเบื้องตนที่เครงครัด  แตโครงขาย
ประสาทเทียมไมมีขอกําหนดเบื้องตน มีเพียงช้ันซอน
ที่สามารถเรียนรูและปรับคาในหนวยประมวลผลของ
ขอมูลนําเขากอนที่จะสงผลลัพธออกมา  

2. ปจจัยที่มีอิทธิพลตอการเกิดอาชญากรรม 
ไดแก ปจจัยทางดานครอบครัวที่มีฐานะปานกลาง   
(ซึ่งแบงเปนครอบครัวโดยสายเลือดและไมมีเง่ือนไข
ทางสายเลือด) ปจจัยดานจํานวนรายไดตอเมือง  ปจจัย
ดานเปอรเซ็นตของประชากรที่ใชแรงงานและวางงาน
ซึ่งมีอายุต้ังแต 16 ปขึ้นไป  ปจจัยดานเปอรเซ็นตของ
เด็กที่มีอายุ 4 ป และอยูภายใตการดูแลของ 2 ครอบครัว  

ปจจัยดานเปอรเซ็นตของประชากรที่พักอาศัยอยูบาน
ของตนเอง  และปจจัยดานสัดสวนความสัมพันธ
ระหวางจํานวนเจาหนาที่ตํารวจตอขนาดชุมชนแตละ
แหง ซึ่งจากการวิเคราะหปจจัยทั้งหมดดวยเสนแนว
โนมของการเกิดอาชญากรรมตอแตละปจจัยแลวพบวา
มีเพียง 1 ปจจัยคือปจจัยดานเปอรเซ็นตของประชากรท่ี
ใชแรงงานและวางงานซึ่งมีอายุต้ังแต 16  ป ขึ้นไป มี
ความสัมพันธเชิงบวกตอการเกิดเหตุอาชญากรรมนั่น
คือ ยิ่งปจจัยน้ีมีปริมาณเพ่ิมขึ้นเทาไหรแลวจะสงผลให
อัตราการเกิดเหตุอาชญากรรมเพิ่มมากขึ้นดวย สวนอีก 
6 ปจจัยที่เหลือพบวาเสนแนวโนมมีความสัมพันธเชิง
ลบตอการเกิดอาชญากรรมน่ันคือ ยิ่งปจจัยเหลาน้ีมี
จํานวนเพ่ิมมากขึ้นเทาไหรแลวจะทําใหการเกิด
อาชญากรรมลดนอยลงเทาน้ัน 

 

ขอเสนอแนะ 
1. ในการคัดเลือกปจจัยเห็นไดวา ประสิทธิภาพ

ของการพยากรณอยูในเกณฑคอนขางสูงซึ่งวัดคา
สัมประสิทธิ์การตัดสินใจไดเทากับ 0.7708 ซึ่งยังไมอยู
ในเกณฑที่สูงพอ  ทั้ง น้ี เ น่ืองมาจากปจจัยที่ นํามา
วิเคราะหมีเฉพาะปจจัยที่เก่ียวของกับเฉพาะดานสังคม
และเศรษฐกิจ เทาน้ัน ดังน้ันขอมูลที่นํามาทําการวิจัย
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ในครั้งตอไป หากมีการพิจารณานําปจจัยทางดาน
ศาสนา ปจจัยดานการเมือง หรือปจจัยอื่น ๆ ที่เก่ียวของ
มาพิจารณารวมดวย จะทําใหผลลัพธนาเช่ือถือ และ
เพ่ิมประสิทธิภาพของแบบจําลองมากยิ่งขึ้น 

2. รูปแบบการจัดเก็บฐานขอมูลอาชญากรรมและ
กระบวนการวิจัย  สามารถนํามาประยุกตใช เปน
กรณีศึกษาเพ่ือใหบรรลุเปาหมายตามแผนยุทธศาสตร
ของแผนแมบทเทคโนโลยีสารสนเทศและการสื่อสาร 
(ฉบับที่ 2) สํานักงานตํารวจแหงชาติ พ.ศ. 2552 - 2556 
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