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บทคัดยอ 

งานวิจัยน้ีมีวัตถุประสงคเพ่ือเปรียบเทียบวิธีการจําแนกขอมูล โดยเลือกใชอัลกอริทึม  โครงขายประสาทเทียม 
แบบ มัลติเลเยอรเปอรเซ็ปตรอน ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน นาอีฟเบย และ เคเนียรเรสตเนเบอร เพ่ือประเมิน
ประสิทธิภาพคาความถูกตอง (Accuracy) คาความแมนยํา (Precision) คาความระลึก (Recall) และคาความถวงดุล (F-
Measure) ใชขอมูลจาก UCI  ประกอบดวย  Ozone Days และ Adult เลือกกลุมขอมูลโดยมีจํานวนคลาสเทากันในขอมูล
แตละชุด เปนการทดลองแบบมีการเรียนรู จากผลการวิจัยอัลกอริธึมที่ดีที่สุดของขอมูล Ozone Days คือ ซัพพอรต
เวกเตอรแมชชีนฟงกชันเคอรเนลแบบ Rbf  มีคาความถูกตอง 95.83 เปอรเซ็นต คาความแมนยํา 96 เปอรเซ็นต คาความ
ระลึก 96 เปอรเซ็นตและคาความถวงดุล 96 เปอรเซ็นต สวนขอมูล Adult คือ ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีนฟงกชันเคอรเน
ลแบบ พอลลิโนเมียล มีคาความถูกตอง 79.66 เปอรเซ็นต คาความแมนยํา 80 เปอรเซ็นต  คาความระลึก 80 เปอรเซ็นต 
และคาความถวงดุล 80เปอรเซ็นต อัลกอริธึมที่สามารถเลือกใชไดดีคือ ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน สามารถใชกับ
ลักษณะขอมูลที่เปนตัวเลขหรือขอมูลเชิงกลุมแบบขอความ ซึ่งเทคนิคเหลาน้ีสามารถประยุกตใชกับการสราง
เทคโนโลยีการจัดเก็บและนําเสนอเน้ือหาแบบมีโครงสราง โดยสามารถวิเคราะห จําแนกหรือจัดแบงขอมูลที่มี
ความสัมพันธกับขอมูลอื่นๆ แบบเชิงความหมายไดตอไป 

 
 

ABSTRACT 
The objective this research is to compare efficiency of four classification  model  that are Artificial Neural 

Network (Multi-layer Perceptron : MLP), Support Vector Machine  (SVM) ,  Naive Bayes (NB) and  K-Nearest 
Neighbor(K-NN) using correct classification Accuracy, Precision, Recall  and F-Measure on Ozone days  and Adult 
data set from UCI Machine Learning Database Repository . The results of experiment on efficiency of Support 
Vector Machine (Rbf) algorithms are Accuracy 95.83 %, Precision 96 %, Recall 96% and F-Measure 96% on  Ozone 
data set and Accuracy 79.66 %, Precision 80 %, Recall 80% and F-Measure 80% on Adult data set on Support Vector  
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Machine (Polynomial).The result of this research represent Support Vector Machine  (SVM) kernel function 
Radial Basis and Polynomial are suitable for grouping member and categorical data type. In addition  algorithms can 
apply to Semantic Information Technology by analyzing, classifying or partitioning data that relate to other data. 
 
คําสําคัญ : การจําแนกขอมูล โครงขายประสาทเทียม ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน นาอีฟเบย และ เคเนียรเรสตเนเบอร 
Key Words : Classification, Neural Network, Support Vector Machine  (SVM) ,  Naive Bayes (NB) and  K-Nearest 
Neighbor (K-NN) 
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บทนํา 
ขอมูลในรูปแบบอิเล็กทรอนิกส มีปริมาณมากขึ้น

ทุกวัน และมีเน้ือหาหลากหลายจึงเปนเรื่องที่ยุงยากกับ
การจัดกลุมอีกทั้งตองใชเวลานาน เชนชนิดของขอมูลที่
เปนขอความ และมีความสัมพันธกัน โครงสราง
แตกตางกัน เทคนิคการจําแนกขอมูลน้ีจึงมีความสําคัญ
กับการสืบคนความรูบนฐานขอมูลขนาดใหญ หรือใช
การสรางโมเดลแยกแอทบริวสโดยขึ้นอยูกับแอทริบิวส
อื่น ทําใหสามารถพิจารณาคลาสใหมได ซึ่งมีการ
นําเสนอเทคนิควิธีการจําแนกกลุมหรือหมวดหมู เชน 
Neural Network, (Holmes, et al 2002)  Support Vector 
Machine (SVM), (Baoli, et al 2004)  Naïve Bayes, 
(Canasai, et al 2001) K-Nearest Neighbor (K-NN) 
(Huma , et al 2002) และ Decision Tree (Youngjoong , 
et al 2002) และเปนเทคนิคที่นิยมใชงานดังน้ีผูวิจัยจึงได
นําเทคนิคเหลาน้ีมาประยุกตเขากับงานวิจัย ที่มีชนิด
ขอมูล เปนสองประเภทคือตัวเลข (Number) และขอมูล
เชิงกลุมแบบขอความ (Categorical) เพ่ือเลือกใช 
อัลกอริธึมที่ดีที่สุด และนําไปใชในการจําแนกขอมูล
แบบเชิงความหมายตอไป 

 
วัตถุประสงคของการวิจัย 

เพ่ือประเมินประสิทธิภาพ คาความถูกตอง คาความ
แมนยํา คาความระลึก และคาความถวงดุล และเลือกใช 
อัลกอริธึมที่ดีที่สุด สําหรับการจําแนกขอมูล 

 
เอกสารและงานวิจัยท่ีเก่ียวของ 
1.  การทําเหมืองขอมูล (Data Mining) 

การทําเหมืองขอมูล เปนกระบวนการกลั่นกรอง
ขอมูลจากฐานขอมูลขนาดใหญโดยมองที่ความสัมพันธ
ของขอมูล แนวโนมของขอมูลตาง ๆ เพ่ือใหสามารถนํา
ขอมูลที่กลั่นกรองไดมาใชประโยชน และเปนขอมูล
สนับสนุนในการตัดสินใจในเรื่องตาง ๆ ซึ่งมีดวยกัน 5 
รูปแบบ คือ 

1.1 Association Rule เปนการคนหากฏ
ความสัมพันธของขอมูลโดยคนหาความสัมพันธหรือ

ความเช่ือมโยงของขอมูลทั้งสองชุดหรือมากกวาสองชุด
ขึ้นไปไวดวยกัน 

1.2 Classification and Prediction การจําแนก
ประเภท และการทํานายใชคนหาโมเดลที่อธิบายขอมูล
แตละประเภทได โดยการนําเสนออาจอยูในรูป แบบ 
Decision-tree, Classification Rule, Neural Network ซึ่ง
ผูใชทํานายคาบางอยางที่ไมรู หรือคาที่หายไปใน
ฐานขอมูล 

1.3 Cluster Analysis  การจัดกลุมขอมูล  ตองมี
ความคลายกันมากที่สุด 

1.4 Outlier Analysis การหาคาผิดปกติที่เกิดขึ้น 
หรือขอมูลบางอยางไมนาจะเปนจริงได 

1.5 Trend and Evolution Analysis การวิเคราะห
แนวโนม (Han, et al 2001) 
2. เทคนิคการจําแนกขอมูล (Classification) เปน 
กระบวนการสรางโมเดลการจําแนกขอมูล ซึ่งสรางกฏ
การตัดสินใจจากขอมูลที่มีอยูโดยใชเทคนิคดังตอไปน้ี 

2.1 โครงขายประสาทเทียม (Artificial Neural 
Network: ANN) คือแบบจําลองทางคณิตศาสตรสําหรับ
ประมวลผลสารสนเทศ ดวยการคํานวณแบบคอนเนค
ชันนิสต (Connectionist) ไดมาจากการศึกษาขายงาน
ไฟฟาชีวภาพ (Bioelectric Network) เกิดจากการ
เช่ือมตอระหวางเซลลประสาทเปนการเลียนแบบวิธีการ
ทํางานของสมองมนุษย ซึ่งเปนรูปแบบการคํานวณที่
คอนขางซับซอน โดยนําขอมูลตาง ๆ ไปใชในการ
วิเคราะห ตีความหรือคาดคะเน (ซูฟย, 2551) 

โครงขายประสาทเทียมแบบ มัลติเลเยอรเปอร
เซ็ปตรอน เปนรูปแบบหน่ึงของโครงขายประสาทเทียม
ที่มีโครงสรางเปนแบบหลายๆ ช้ัน ใชสําหรับงานที่มี
ความซับซอน ใชขั้นตอนการสงคายอนกลับ (Back 
Propagation) สําหรับการฝกฝนกระบวนการสงคา
ยอนกลับ ประกอบดวย 2 สวนยอยคือ การสงผานไป
ขางหนา (Forward Pass) การสงผานยอนกลับ 
(Backward Pass) สําหรับการสงผานไปขางหนา ขอมูล
ผานเขาโครงขายประสาทเทียมที่ช้ันขอมูลเขา และ
สงผาน จากอีกช้ันหน่ึงไปสูอีกช้ันหน่ึงจนกระทั่งถึงช้ัน
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ขอมูลออก สวนการสงผานยอนกลับคานํ้าหนักการ
เช่ือมตอจะถูกปรับเปล่ียนใหสอดคลองกับกฏการแก
ขอผิดพลาด (Error-Correction) คือผลตางของผลตอบที่
แทจริง (Actual Response) กับผลตอบเปาหมาย (Target 
Response) เกิดเปนสัญญาณผิดพลาด (Error Signal) ซึ่ง
สัญญาณผิดพลาดนี้ถูกสงยอนกลับเขาสู โครงขาย
ประสาทเทียมในทิศทางตรงกันขามกับการเช่ือมตอ 
และคานํ้าหนักของการเช่ือมตอจะถูกปรับจนกระทั่งผล
ตอบที่แทจริงเขาใกลผลตอบเปาหมาย 

หลักการทํางานของมัลติเลเยอรเปอรเซ็ปตรอน คือ
ในแตละช้ันของช้ันซอนตัว (Hidden Layer) มีฟงกชัน
สําหรับคํานวณเมื่อไดรับสัญญาณ (Output) จากโหนด
ในช้ันกอนหนาน้ี เรียกวา Activation Function โดยใน
แตละช้ันไมจําเปนตองเปนฟงกชันเดียวกัน ช้ันซอนตัว
มีหนาที่สําคัญคือ พยายามแปลงขอมูลที่เขามาในช้ัน 
(Layer) น้ันๆใหสามารถแยกแยะความแตกตางโดยใช
เสนตรงเสนเดียว (Linearly Separable) และกอนที่
ขอมูลถูกสงไปถึงช้ันขอมูลออก (Output Layer)ใน
บางครั้งอาจจําเปนตองใชช้ันซอนตัวมากกวา 1 ช้ันใน
การแปลงขอมูลใหอยูในรูป Linearly Separable (พยุง, 
2551) 

2.2 เทคนิคซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน  คือการสราง
สมการเสนตรงเพ่ือแบงเขตขอมูล 2 กลุมออกจากกัน
โดย SVM พยายามสรางเสนแบงตรงก่ึงกลางระหวาง
กลุมใหมีระยะหางระหวางขอบเขตของทั้งสองกลุมให
มากที่สุด SVM ใชฟงกชันแม็ปสําหรับยายขอมูลจาก 
Input Space ไปยัง Feature Space และสรางฟงกชันวัด
ความคลายที่เรียกวา (Kernel Function) บน Feature 
Space  

ขอดีของวิธีการน้ีคือ รองรับจํานวนคุณลักษณะได
มาก และมีความถูกตองสูง ขอเสียคือ ตองเลือก Kernel 
Function ที่เหมาะสม 

2.3  นาอีฟเบย  คือโมเดลการจําแนกกลุมที่ใชหลัก
ความนาจะเปนซึ่งอยูบนพ้ืนฐานของ Bayes’ Theorem 
เชนกําหนดใหการเกิดของเหตุการณตางๆที่ใชในการ
จําแนกกลุมน้ันเปนอิสระตอกันโดยกําหนดให P(H) 

ความนาจะเปนที่จะเกิดเหตุการณ H และ P(H|E) คือ
ความนาจะเปนที่จะเกิดเหตุการณ H เมื่อเกิดเหตุการณ 
E จากตัวแปรที่กําหนดและแนวคิดของ Bayes' 
Theorem น้ันเราสามารถทํานายเหตุการณที่พิจารณาได
จากการเกิดของเหตุการณตางๆ ไดดังสมการ  

P(H|E) = [P(E|H)xP(H)]/P(E)  

เชนการทํานายวาฝนจะตกเมื่อมีเหตุการณมีเมฆดํา 
กําหนดให H คือเหตุการณที่ฝนตก และ E คือเหตุการณ
มีเมฆดํา และสามารถทํานายสภาพจราจรไดดังสมการ
ตอไปน้ี  

P(ฝนตก | เมฆดํา) = [P(เมฆดํา | ฝนตก) x P(ฝนตก)]/P(เมฆดํา)  

กําหนดให  

 P(เมฆดํา | ฝนตก) คือความนาจะเปนที่มีเมฆ
ดําเมื่อฝนตก ซึ่งจะพิจารณาการเกิดเมฆดําเมื่อมี
เหตุการณฝนตกเทาน้ัน ความนาจะเปนน้ีสามารถเก็บ
รวบรวมโดยใชหลักการณทางสถิติ 

 P(ฝนตก) คือความนาจะเปนที่ฝนจะตก  
 P(เมฆดํา) คือความนาจะเปนที่มีเมฆดํา  

การคํานวณการจําแนกกลุมของเหตุการณที่มีการ
เกิดของเหตุการณตางๆท่ีใชในการจําแนกกลุมมากกวา 
1 ชนิด ไดดังสมการตอไปน้ี  

P(H|E1,E2,...,En) = [P(E1,E2,....,En|H) x P(H)]/P(E1,E2,....,En)  

เมื่อกําหนดใหเหตุการณ E1, E2,....,En คือ
เหตุการณ n เหตุการณที่ใชในการจําแนกกลุม และแต
ละเหตุการณตางๆที่ใชในการจําแนกกลุมปนอิสระตอ
กัน  

2.4 เคเนียรเรสตเนเบอร คือการตัดสินใจของคลาส
สําหรับแทนเง่ือนไขหรือกรณีใหม โดยการตรวจสอบ
จํานวนบางจํานวน หรือเง่ือนไขที่เหมือนกันหรือ
ใกลเคียงกันมากที่สุด ใชเวลาในการคํานวณสูงเพราะ
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การคํานวณเปนการเพิ่มขึ้นแบบแฟคทอเรียล ตามจุด
ทั้งหมด ขณะที่ Decision Tree หรือโครงขายประสาท
เทียม ประมวลผลเพื่อสรางเง่ือนไขไดเร็วกวา เพราะ   
เคเนียรเรสตเนเบอร มีการคํานวณทุกครั้งที่มีกรณีใหม
ดังน้ันเพ่ือความรวดเร็วสําหรับเทคนิคน้ีขอมูลทั้งหมดท่ี
ใชบอยจะตองถูกเก็บไวในหนวยความจํา  
ช่ือวา Memory-Base Reasoning  
 
ศึกษาปญหาและความตองการของระบบ  
วิธีการดําเนินการวิจัย 

เพ่ือนําขอมูลมาใชในการวิเคราะหและ ออกแบบ
พัฒนาในขั้นตอไปผูพัฒนาจึงไดทําการวิเคราะห รปูแบบ 
ขอมูลดวยการใชเทคนิคการทําเหมืองขอมูล โดยใช
อัลกอริธึมของโครงขายประสาทเทียม แบบมัลติเลเยอร
เปอรเซ็ปตรอน ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน นาอีฟเบย 
และ เคเนียรเรสตเนเบอร ทําการเปรียบเทียบหา
ประสิทธิภาพ คาความถูกตอง คาความแมนยํา 
(Precision) คาความระลึก (Recall) และคาความถวงดุล
(F-Measure) ใชขอมูลจาก UCI  คือ  Ozone Days 
ลักษณะขอมูลเปนตัวเลข  และ Adult ลักษณะขอมูล
เปนเชิงกลุมแบบขอความและตัวเลข มีขั้นตอนการ
ดําเนินการวิจัยดังภาพที่ 1 และเลือกใชแบบจํานวน
คลาสเทากันในแตละคลาส ดังตารางที่ 1  

 

 
 

ภาพท่ี 1 ขั้นตอนการดําเนินการวิจัย 

ตารางที่ 1   ลักษณะขอมูลทั้ง 2 ชุด 

 
 
การเตรียมขอมูลสําหรับการทําเหมืองขอมูล  

ขั้นตอนที่ 1 เตรียมขอมูล (Data Preparation) นําไป
กําจัด Missing Value โดยใชการแทนคา แบบ Series 
Mean ทําการวิเคราะหพฤติกรรมขอมูลโดยเลือกวิธีการ 
พล็อตขอมูลแบบ BoxPlot และ Visualize  พบวา ขอมูล
สวนใหญกระจายตัวแบบเกาะกลุมมีบาง Attribute ที่
ขอมูลมีการกระจายมาก และขอมูลสวนใหญมีคา 
สังเกตุผิดปกติ (Outlier) นอย 

ขั้นตอนที่ 2 ลดขนาดขอมูล (Feature Selection) 
คือการหาโมเดลหรือแพทเทิรนที่ขอมูลสวนใหญแสดง
ลักษณะเหลาน้ันออกมาเหมือนกัน การลดขนาดขอมูล
ใชกับ Ozone days เน่ืองจากมีขอมูลจํานวนมากและได
ทําการทดสอบคาความถูกตองของขอมูล (วาทินี, และ
คณะ 2552)  จงึเลือกใชแบบผูวิจัยพิจารณาเอง จํานวน 
24 แอททริบิวต สวนขอมูล Adult มีแอททริบิวตไมมาก
และเมื่อทดลองลดขนาดขอมูลแลวไมสามารถลด
จํานวนแอททริบิวตได หลังจากน้ันนําขอมูลที่ผานการ
ลดขนาดแบงออกเปนสองสวนคือ สวนแรกใชใน
กระบวนการคนหา  แพทเทิรน (Training Set) สวนที่
สองใชตรวจสอบความถูกตองของแพทเทิรน (Test Set) 
โดยเลือกจํานวน Class เทากันในขอมูลแตละชุด ผูวิจัย
เลือกใชโปรแกรม Weka เวอรชัน 3.6.0 ซึ่งเปน
ซอฟตแวรที่ใชงานดานการทําเหมืองขอมูล และใช
โปรแกรม Weka ในการคัดเลือกขอมูล (Select 
Attribute) 
 
ขั้นตอนการสรางโมเดลการจําแนกกลุมขอมูล 

สรางโมเดลการเรียนรูแบบมีการควบคุม 
(Supervised Learning) ทําการสรางโมเดล โครงขาย
ประสาทเทียมแบบ มัลติเลเยอรเปอรเซ็ปตรอน          
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ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน  ใช Kernel แบบ Rbf และ 
Polynomial นาอีฟเบย และ เคเนียรเรสตเนเบอร 

 
การประเมินผล 

การประเมินคาความถูกตอง คาความแมนยํา คา
ความระลึก และคาความถวงดุล ซึ่ง คาความระลึกเปน
การวัดความสามารถของระบบในการดึงขอมูลที่
เก่ียวของออกมาในขณะที่ คาความแมนยําเปนการวัด
ความสามารถในการท่ีขจัดขอมูลที่ไมเก่ียวของออกไป 
มีคาอยูระหวาง 0-1 ถา 1 หมายถึง ประสิทธิภาพดี 
 

มดออกมาท้ังหลท่ีถูกดึงจํานวนขอมู
ออกมาดและถูกดึงของท้ังหมลท่ีเก่ียวจํานวนขอมู

ecisionPr 

 

ดของทั้งหมลที่เก่ียวจํานวนขอมู
ออกมาดและถูกดึงของทั้งหมลที่เก่ียวจํานวนขอมู

callRe   

 

Recall  Precision 
Recall)  (Precision  2

MeasureF



  

 
ผลการวิจัย 

การจําแนกกลุมโดยใชเทคนิคการทําเหมืองขอมูล
นําขอมูลมาทําการเรียนรูและทดสอบโดยใชอัลกอริธึม
ตามท่ีกลาวมาขางตนโดยนํามาเปรียบเทียบ และสรุปผล
แยกตามกลุมขอมูลทั้ง 2 ชุด 
 
ตารางที่ 2  เปรียบเทียบคาความถูกตองของกลุมขอมูล 

Ozone days โดยเรียงจากคาความถูกตอง
มากไปนอย 

 
 
 

ตารางที่ 3  เปรียบเทียบคาความแมนยํา คาความระลึก 
และคาความถวงดุลของกลุมขอมูล Ozone 
days 

 
 

 
 
ภาพท่ี 2  เปรียบเทียบคาความแมนยํา คาความระลึก 

และคาความถวงดุล ของขอมูล Ozone days  
 

จากภาพที่ 2 แสดงใหเห็นถึงการประเมินผลคา
ความแมนยํา คาความระลึก และคาความถวงดุล ของ
ขอมูล Ozone Days ตามอัลกอริธึมที่เลือกใชมีคา
ใกลเคียงกัน 
 
ตารางที่ 4  เปรียบเทียบคาถูกตองของกลุมขอมูล Adult 

โดยเรียงจากคาความถูกตองมากไปนอย 
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ตารางที่ 5 เปรียบเทียบคาความแมนยํา คาความระลึก 
และคาความถวงดุลของกลุมขอมูล Adult 

 
 

 
 
ภาพท่ี 3  เปรียบเทียบคาความแมนยํา คาความระลึก 

และคาความถวงดุล ของขอมูล Adult  
 

จากภาพที่ 3 แสดงใหเห็นถึงการประเมินผลคา
ความแมนยํา คาความระลึก และคาความถวงดุล ของ
ขอมูล Adult โดยมีอัลกอริธึมของ ซัพพอรตเวกเตอร 
แมชชีนฟงกชันเคอรเนลแบบพอลลิโนเมียล มีคาสูง
ที่สุด รองลงมาคือโครงขายประสาทเทียม แบบมัลติ    
เลเยอรเปอรเซ็ปตรอน ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน
ฟงกชันเคอรเนลแบบ Rbf นาอีฟเบย และ เคเนียรเรสต
เนเบอร ตามลําดับ 

 
 
 
 

ตารางที่ 6  เปรียบเทียบประสิทธิภาพ คาความแมนยํา 
คาความระลึก และคาความถวงดุล ของ
ขอมูล 2 ชุด  

 
 
จากตารางที่ 6 อัลกอริธึมที่ดีที่สุดของขอมูล Ozone 
Days คือ ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีนฟงกชันเคอรเนล 
แบบ Rbf  คาความแมนยํา 96 เปอรเซ็นต คาความระลึก 
96 เปอรเซ็นต และคาความถวงดุล 96 เปอรเซ็นต 
สวนขอมูล Adult คือ ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน
ฟงกชันเคอรเนลแบบ พอลลิโนเมียล คาความแมนยํา 
80 เปอรเซ็นต  คาความระลึก 80 เปอรเซ็นต และคา
ความถวงดุล 80 เปอรเซ็นต อัลกอริธึมที่สามารถ
เลือกใชไดดีคือ ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน สามารถใช
กับลักษณะขอมูลที่เปนตัวเลขหรือขอมูลเชิงกลุมแบบ
ขอความ 
 
สรุป อภิปรายผล  

การจัดทําวิจัยครั้งนี้มีวัตถุประสงคเพ่ือประเมินคา
ความถูกตอง คาความแมนยํา คาความระลึก และคา
ความถวงดุล และเลือกใชอัลกอริธึมที่ดีที่สุดโดยใช
ขอมูล Ozone days มีชนิดขอมูลเปนจํานวนจริงและ 
Adult มีชนิดขอมูลเปนเชิงกลุมและจํานวนเต็ม จาก
ผลการวิจัย อัลกอริธึมที่ดีที่สุด ของขอมูลทั้งสองแบบ
คือ ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน ฟงกชันเคอรเนลแบบ 
Radial Basis และ Polynomial เปนแบบเชิงเสนซึ่งตรง
กับงานวิจัยของ (Fubo, et al 2008)(Leslie,et al 2005) 
และสามารถประยุกตใชกับการสรางเทคโนโลยีการ
จัดเก็บและนําเสนอเน้ือหาแบบมีโครงสราง โดย
สามารถวิเคราะห จําแนกหรือจัดแบงขอมูลที่มี
ความสัมพันธกับขอมูลอื่นๆ ซึ่งเปนเชิงความหมาย ได
ตอไป 
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